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Analisis de asociacion

"Comprados juntos habitualmente:"
Libro A => Libro B
Libro A, B => Libro C
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1. Analisis descriptivo: = 0o

2. Causa y efecto: \}



Tres cifras propuestas:

1. «Support» (Soporte)

Dat AIBIC DI Igoporte(a, B) = 2/5 = .400

dli 11 010

42 0010 «Soporte»(A, B) = «Soporte»(B, A)
d3 01010 Rango: [0, 1]

d4 0 011

d5 11110




2. «Confidence» (Confianza)
probabilidad condicionada de A => B.

Dat/A B C D
dli 11|00
d2 0/0|{10
d3 [0/1 00
d4 00|11
d5 1|11 0

Confianza(A, B) =2/2=1.000
Confianza(B, A) =2/ 3 =0.667
Rango: [0, 1]




3. «Lift» (Elevacion).
«Confianza»(A, B) con respecto a la probabilidad de B:

Dat/A B C D
dli 11|00
d2 0/0|{10
d3 [0/1 00
d4 00|11
d5 1|11 0

Elevacion(A, B)
= Confianza(A, B) / Probabilida(B)
=(2/2)/(3/5)=1/0.6=1.667
«Elevacion»(A, B) # «Elevacion»(B, A)
Rango: [0, ~]




Nuestra propuesta:
Sintesis = (Soporte * Confianza * Elevacion)”(1/3)
Maximo: ¢/N * 1 * 1/(c/N) =1 (!)
Rango = [0, 1]

(donde c: coocurrencias, N: numero de datos)




(1) Analisis de asociacion simple

Dat/A B C D
dli 11|00
d2 0/0|{10
d3 01|00
d4 00|11
ds 1|11 0

# L R LHS => RHS L.f. R.f. L.p. R.p. Cooc. Sup. Cnf. Lift Synt.

112 A =>
221 B =>
3 4 3 D =>

B 2 3 .400 .600 2 .400 1.000 1.667
A 3 2 .600 .400 2 400 .667 1.667
C 1 3 .200 .600 1 .200 1.000 1.667

.667
444
333
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400
.600
.600
.600
400
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200
200
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.600
400
.600
.600
200
200
400
.600
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200
.200
.200
.200
.200
.000
.000
.000
.000

333 1.667
500 .833
333 .833
333 .556
333 .556
.000 .000
.000 .000
.000 .000
.000 .000

111
.083
.056
.037
.037
.000
.000
.000
.000




(2) Analisis de asociacion doble

Dat A B/ C|D
dl 1|1 /00
d2 0/0/10
d3 0|1 /00
d4 0 0 11
ds 1|11 0
# L. R. |LHS
1/2:3/1 B:C

RHS

L.f.

R.f.

.200

400

. | Cooc.

Sup.

200

Cnf.

1.000

Lift

2.500

Synt.

7194




1:3 A.C => .200.600 .200 /1.000|1.667 |.693
1:2 AB => 400 .600 200 |.500 |.833 |.437
1:4 AD => .000.600 .000 |.000 |.000 |.000
1:2 AB => 400 .200 .000 |.000 |.000 |.000




(3) Analisis de asociacion triple

(4) Analisis de asociacion cuaduple

. (?)



Addenda: Analisis de componentes principales

- Algebra linear

- Matrices

- Producto

- Matriz inversa

- Valores eigen (valores propios),
etc.







[1] Zn = Xnp Wy
Varianza (V) del vector compuesto:
2] V=(Z,'Z)/N
= (Xnp Wp)T (Xnp Wp) I'N <[1]
=W, Xnp' XopWo/N  &(AB) =B'A
=W," Xnp' Xnp/ N) W, €N es escalar, movible
=W, Rpp W, & Rpp = Xnp' Xnp ! N

(...)



E.mat. #1 #2 #3 #4

A 449 707 317 -.445
B 599 -.000 .230 .767
C -.449 707 -.317 .445
D -.489 .000 .864 .122
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£ REDES-web: Netwark VAR % =R
€ & C f ) shimoda.lllf.uam.es/numeros/redes/ om =
8 P *W t.tﬂlAr G Google (335 (YP3AM| 239~

(Please use JavaScnpt m Chorome, Firefox, Safan )

[1] Select data:

Input:
Fummwmpncuuou:xcnvx\'scoscp']
Olcacshwero 0 © 0O 0 0 O 0 0 0 0 1 1 0 l
Ocaferals'm 1 1 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 0
Odcamilache 0 0 0 0 O O 0 © 0 0 0 0 0
Odeampec 0 © 0O O O O 0 © O O 0 O 0
% 9 o 0 0 0 0 00 0 0 1 1 0
CAmperuso
% 9 0 o EoE Gl ok B oL T o4 0
1 0 0 0 -
»

[2] Select method:

(9 Double association analysis )| ExecuTE |




(b) Seleccionar el método

£ REDES-web: Network = x { £ VARILEX, Variacion Lex x

& - C # [ shimoda.lllf.uam.es/numeros/redes/ icdl s
i 77U o Bookmarks £ FEEA G Google (]35S [} D2 AP | ATw -
|| 2 Farmer (Cahuzac. 1980) | || ) Transpose | *
Input:
Farmer MX CU RD PR GU HO EL NI CR PN VE CO EC P:A -
01 cacahuero 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 1 1 0 |:|
02 cafetalista 1 1 0 1 0 o o0 0 0 0 0 0 0
03 camilucho 0 0 0 0 0 o 0 0 0 0 0 0 0
04 campero 0 0 0 0 0 0o 0 0 0 0 0 0 0
05 0 0 0 0 0 0 0o 0 0 0 1 1 0
CAmperuso
06
. 0 0 0 0 1 1 1 1 1 1 1 1 0
campirano
07 campiruso 0 0 0 0 1 1 1 1 1 1 0 0 0 e
1] | 3

[2] Select method:

-

_ Input matrix

_ Input matrix

Sum

- Mean

. Standard deviation
Standard score L
Cooccurence matrix (Product sum)
. Correlation matrix

. Principal component analysis

OOHJU\MI-EAUJI-J:—‘DD

. Single association analvsis

9_ Double association analysis ~




(c.1.) Output 1. Analisis de asociacion

IE REDES-web: Network = x (i [EE RS x Y £ REDES-web: Network = x |__

-~ = C f i'jﬁle:///C:/Users/uéda/Desktop/redes/index.html Qv @ 6 =

REDES-web: Programs for network analysis A

[1] Select data: (Please use: JavaScript in Chorome, Firefox, Safari.)

|_D. Farmer (Cahuzac, 1980) » |l [ ) Transpose |

Farmer MX CU RD PR GU HO EL NI CR PN VE CO EC PE BO CH [‘H
01 cacahuero 0 o 0 0 0 0 0 0 o 0 1 1 o0 0 0 0
02 cafetalista 1 1 0 1 0 0 0 0O 0 0 0 0 0 0 0 O
03
it c o0 0 0 0 0 OO O OO OOCO0O O 0 0 O L
04 campero c 0 0 0 0 o 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0
B o n 0o a0 o 0o 0o 0 0 0 1 1 0 0 0 07
< | >
[2] Select method:
l{9_ Double association analysis v |;:I EXECUTE | ‘

L. R LHS =- RHS Lf Rf Lp Rp Cooc Sup. Cnf Lift Synt
80 6 NICR =- HO 7 7 .140 .149 7 149 1.000 6.714 1.000
68 5 HONI == GU 7 7 .149 .149 7 .149 1.000 6.714 1.000
50 6 GUCR == HO 7 7 .140 140 7 .149 1.000 6.714 1.000
$0: 5§ NICR == GU 7 7.140 .149 7 .149 1.000 6.714 1.000 |

N N |




(c.2.) Output 2. Vectores eigen

£ REDES-web: Metwork = x \ £ VARILEX, Variacion Lex x

€&« - C f [ shimoda.lllf.uam.es/numeros/redes/ TR =
#! PFU J Bookmarks £ LEEA G Google (335 [ D3 AR | RJw-—

43 92 3 CRUU == GU I I Uzl U1 I U2l 1UUU 470 .

44 812 6 NICO == HO 1 1 .021 021 1 021 1.000 470

45 812 7 NI.CO == EL 1 1 021 .021 1 021 1.000 470

46 §:12 11 NICO == VE 1 1 .021 021 1 021 1.000 470

47 119 16 MX:AR == CH 1 1 021 .021 1 021 1.000 470

48 6:11 7 HONVE == EL 2 2 043 043 2 043 1000 235

49 T11 5 ELVE == GU 2 2 043 043 2 043 1000 235

50 811 7 NIVE == EL 2 2 043 043 2 043 1000 235

[Emat] #1  #2  #3 24 %5
MX 178 011 170 -216 437
CU -063 -272 243 -270 037
RD -044 -317 080 -418 199
PR 044 -211 -028 -369 .403
GU 382 118 055 .049 036

HO 382 118 055 049 -036
EL 382 118 055 049 -036
NI 382 118 055 .049 -036
CR 370 110 058 029 006

PN 292 050 033 -138 -140
VE 084 -222 -331 343 416
CO 004 -298 -283 446 123
EC -087 -186 278 325 -363
PE -144 061 517 211 103
BO -114 118 304 (183 -.065
CH -115 188 369 .129 475
PA -157 379 -246 -105 -014
UR -165 402 -234 -112 -066
AR -204 424 005 -013 129




(c.3.) Output 3. Redes

£ REDES-webd: Netwark + X

'redes/ 1

€« C f ) shimoda.lllf.uam.es/numeros
Py o Bookmarks £ FEBA G Google (15 (NO3IAM| Ao~

PA -157 379 -246 -105 -0l4

UR -165 402 -254 -112 -066

AR -204 424 005 -013 12
Y=2
042 JAR

+UR
o PA
0.24
oCH
«BO
0.05 o7E
o MX
/
d
-13
$EC Vd
'%\"E
oCU /,
€0
-3 oRD
=20 -.06 0.09

024
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5.3.2. Analisis de componentes principales
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